
ယခု ဥပမာတွင ်machine learn package များ မသုံးဘဲ python code များȁဖင့်သာ kNN machine learn algorithm ȁဖင့်
ခန့်မှန်းချက်များ ȁပလုပ်ပါမည်။

ဥပမာတွင ်ǹဒတာ point (၆)ခုကိ ုထည့်သည်။ အနီ point (၃)ခု ကိ ုအနီအစု( red class) ဟုသတ်မှတ်ပီး အȁပာ point (၃)ခု ကို
အȁပာအစု( blue class) ဟုသတ်မတ်ှမည်။ ထုိǹနာက် စမး်သပ်မည့် ǹဒတာ point (test point)တစ်ခုကိ ုထည့်၍ မည်သည့်
အစုတွင် ပါဝင်မည်ဟု ခန့်မှန်းမည်။

numpy ှင့် matplotlib.pyplot ကိ ုimport လုပ်သည်။

In [1]: import numpy as np
import matplotlib.pyplot as plt

ȁပင်ပမ ှǹဒတာ များကို မသုံးဘဲ အလွယ်တကူ ǹဒတာများရǹအာင ်ȁပင်ဆင်သည်။ [1,1], [2,2.5], [3,1.2], 
[5.5, 6.3], [6,9],[7,6]  စသည့် ǹဒတာ point (၆)ခုကုိ ထည့်သွငး်သည်။ ပထမဆုံး ǹဒတာ (၃)ကို
အနီǹရာင်များȁဖင့် ǹဖာ်ȁပမည်။ ကျန်ǹဒတာ (၃)ခုကိ ုအȁပာǹရာင်ȁဖင့် ǹဖာ်ȁပမည်။

Point များ၏ coordinate တန်ဖိးုများ(x,y)ကိ ုfeature သိုမဟုတ ်X_train ǹဒတာများအȁဖစ ်သတ်မှတ်မည်။ X_train သည်
two dimension (2D) array တစ်ခု ȁဖစ်သည်။ အǹရာင်များကို label သိုမဟုတ် Y_train ǹဒတာများအȁဖစ ်သတ်မှတ်မည်။

In [2]: X_train = np.array([[1,1], [2,2.5], [3,1.2], [5.5, 6.3], [6,9],[7,6]])
Y_train = ['red', 'red', 'red', 'blue', 'blue', 'blue']

ထုိ point (၆)ခုကိ ုဂရပ်ǹပတွင ်ဆွဲ၍ data visualization လပ်ုကည့မ်ည်။

In [3]: plt.scatter(X_train[:,0], X_train[:,1], s=170, color = Y_train[:])
plt.grid()
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စမ်းသပ်မည့် ǹဒတာ point (test point)တစ်ခုကုိ ထည့်သည်။

In [4]: X_test = np.array([3,4])

train ǹဒတာ point (၆)ခုှင့် test ဒတာ point (၁)ခု ǹပါင်း(၇)ကုိ ဂရပ်ǹပတငဆ်ွဲသည်။

In [5]: plt.scatter(X_train[:,0], X_train[:,1], s=170, color = Y_train[:])
plt.scatter(X_test[0], X_test[1], s = 170, color='green')
plt.grid()

Nearest Neighbour Classifier အတွက် distance function တစ်ခုကုိ define လုပ်သည်။

In [6]: def dist(x,y):
return np.sqrt(np.sum((x-y)**2))

Define လုပ်ပီးသည့ ်distance function ၏ အလုပ်လုပ်ပုံ မှန ်မမှန် စစ်ǹဆးမည်။

In [7]: a = np.array([1,1])
b = np.array([2,2])
c= dist(a,b)
c

point a (1,1) ှင့် point b (2,2) ှစ်ခုအကား၏ အကွာအǹဝးမှာ 1.414 ȁဖစ်သည်။( Root 2 = 1.414)။ Define လုပ်ပီးသည့်
distance function ၏ အလုပလု်ပပံု် မှန်သည်။

Out[7]: 1.4142135623730951
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အကွာအǹဝး(distance)(၆)ခု ကိ ုတွက်မည်

အခုဆက်လက်ပီး X_train မ ှpoint (၆)ခု ှင့် X_test point (၁)ခု အကားရှ ိအကွာအǹဝး(distance )(၆)ခု ကုိ တွက်မည်။ num

ှင့် distance တိုကို assign လုပ်သည်။

In [8]: num = len(X_train) #Number of points in X_train
distance = np.zeros(num) # Numpy arrays of zeros

for loop ȁဖင့် distance function ကုိ သုံး၍ အကွာအǹဝး(distance )(၆)ခု ကိ ုတွက်မည်။

In [21]: for i in range(num):
distance[i] = dist(X_train[i], X_test)
print(distance[i])

အကယ်၍ k အǹရအတွက် (၁)ခုတည်းȁဖင့် ဆုံးȁဖတ်လင ်(k = 2) ဒုတိယ point ၏ အကွာအǹဝး(distance )သည် 1.80

ȁဖစ်ǹသာǹကာင့် X_test point ှင့် အနီးဆုးံȁဖစ်သည်။ ထိုǹကာင့ ်X_test point သည ်အနီအုပ်စုဝင်ȁဖစ်ရမည်ဟ ုခန့်မှန်းသည။်

In [23]: min_index = np.argmin(distance) # Index with smallest distance
print(Y_train[min_index])

အကယ်၍ k အǹရအတွက် (၂)ခုȁဖင့် (k = 2) ဆုံးȁဖတ်လင ်ဒတုယိ point ှင့် တတိယ point ၏ အကွာအǹဝး(distance )သည်
1.80 ှင့် 2.8 ȁဖစ်ǹသာǹကာင့ ်X_test point ှင့် အနီးဆုံးȁဖစ်သည်။ ထုိǹကာင့် X_test point သည် အနီအုပ်စုဝင်ȁဖစ်ရမည်ဟု
ခန့်မှန်းသည်။

k = 3 ဆိုလင်လည်း ထုိအတပူငȁ်ဖစသ်ည်။

https://www.youtube.com/watch?v=dgt6IfEXgDk (https://www.youtube.com/watch?v=dgt6IfEXgDk)

In [ ]:  

3.605551275463989
1.8027756377319946
2.8
3.3970575502926055
5.830951894845301
4.47213595499958

red
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