
K-Means Clustering Algorithm Example-1

Scikit-learn library ȃငǼǿrandom data မȀǴǽǹဒတǴအȁဖစǿအသǷǻǽȁပ၍ K-means clustering ဥပမǴ တစǿခǷကǵǷရȃငǿǽȁပထǴǽသညǿ။

Step 1: Import libraries

pandas , numpy , matplotlib ȃငǼǿ sklearn တǵǷကǵǷလǷပǿသညǿ။

Pandas for reading and writing spreadsheets

Numpy for carrying out efficient computations

Matplotlib for visualization of data

In [1]: import pandas as pd
import numpy as np
import matplotlib.pyplot as plt
from sklearn.cluster import KMeans
%matplotlib inline

Step 2: Generate random data

Two-dimensional random data မȀǴǽရရȃǵရနǿgenerate လǷပǿသညǿ။ ထǵǷǹဒတǴမȀǴǽကǵǷသǷǻǽ၍ ပǷǻဆȂǺသညǿ။wo-dimensional

random data မȀǴǽရရȃǵရနǿgenerate လǷပǿသညǿ။

In [2]: X= -2 * np.random.rand(100,2)
X1 = 1 + 2 * np.random.rand(50,2)
X [50:100, :] = X1
plt.scatter(X[ : , 0], X[ :, 1] , s = 25 , c = 'b')
plt.show()
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sklearn.cluster မȃKMeans ȁဖငǼǿfit လǷပǿသညǿ။ n_clusters=2 သညǿǹဒတǴမȀǴǽကǵǷ(၂)စǷခȂǺȁခǴǽမညǿဟǷဆǵǷလǵǷသညǿ။ ဂရပǿကǵǷ

ကညǼǿǷǻȁဖငǼǿအစǷဘယǿȃစǿခǷခȂǺရမညǿကǵǷသǵǵǷငǿသညǿ။

In [3]: from sklearn.cluster import KMeans
Kmean = KMeans(n_clusters=2)
Kmean.fit(X)

max_iter=300 သညǿitration အမȀǴǽဆǷǻǽအကǵမǿ(၃၀၀) အထǵလǷပǿမညǿဟǷဆǵǷလǵǷသညǿ။

centroids တညǿရȃǵရǴ ǹနရǴကǵǷǹဖǴǿȁပရနǿအတȂကǿတနǿဖǵǷǽမȀǴǽကǵǷဖတǿယǸသညǿ။

In [4]: centroids = Kmean.cluster_centers_
centroids

Centroid တညǿရȃǵရǴ ǹနရǴကǵǷရရȃǵပǶǽǹနǴကǿǹဒတǴမȀǴǽȃငǼǿအတǸcentroid ကǵǷပǳထညǼǿသȂငǿǽ၍ ဂရပǿဆȂǺသညǿ။

In [10]: plt.scatter(X[ : , 0], X[ : , 1], s =50, c= 'b')
plt.scatter(-0.95456533, -1.08966598, s=150, c='g', marker='s')
plt.scatter(1.85253191, 1.9484689, s=150, c='r', marker='s')
plt.show()

Clustering လǷပǿပǶǽǹနǴကǿǹဒတǴမȀǴǽအǴǽလǷǻǽတȂငǿlabel ရရȃǵသȂǴǽပǶȁဖစǿသညǿ။ တစǿနညǿǽအǴǽȁဖငǼǿမညǿသညǼǿǹဒတǴသညǿ

မညǿသညǼǿcluster တȂငǿပǳဝငǿသညǿကǵǷသတǿမȃတǿပǶǽȁဖစǿသညǿ။ အနǶǹရǴငǿcentroid ရȃǵသညǼǿအစǷကǵǷအနǶǹရǴငǿအစǷအȁဖစǿ

အစǵမǿǽǹရǴငǿcentroid ရȃǵသညǼǿအစǷကǵǷအစǵမǿǽǹရǴငǿအစǷအȁဖစǿသတǿမȃတǿသညǿ။

Out[3]: KMeans(algorithm='auto', copy_x=True, init='k-means++', max_iter=300,
    n_clusters=2, n_init=10, n_jobs=None, precompute_distances='auto',
    random_state=None, tol=0.0001, verbose=0)

Out[4]: array([[-0.95456533, -1.08966598],
       [ 1.85253191,  1.9484689 ]])
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In [6]: Kmean.labels_

လǷပǿပǶǽသညǼǿclustering မȃနǿမမȃနǿစစǿǹဆǽရနǿtest point တစǿခǷကǵǷဖနǿတǶǽသညǿ။

In [7]: sample_test = np.array([-2.0,-1.0])
sample_test

test point တစǿခǷကǵǷreshape() လǷပǿသညǿ။

In [8]: second_test=sample_test.reshape(1, -1)
second_test

Kmean.predict() ȁဖငǼǿtest point သညǿမညǿသညǼǿထǺတȂငǿပǳဝငǿသညǿကǵǷစစǿǹဆǽသညǿ။ 0 ဟǷအǹȁဖထȂကǿလငǿအနǶǹရǴငǿ

အစǷထǺတȂငǿပǳဝငǿသညǿ။ 1 ဟǷအǹȁဖထȂကǿလငǿအစǵမǿǽǹရǴငǿအစǷထǺတȂငǿပǳဝငǿသညǿ။

In [9]: Kmean.predict(second_test)

test point သညǿအနǶǹရǴငǿအစǷထǺတȂငǿပǳဝငǿသညǿ။

Ref: https://towardsdatascience.com/understanding-k-means-clustering-in-machine-learning-6a6e67336aa1

(https://towardsdatascience.com/understanding-k-means-clustering-in-machine-learning-6a6e67336aa1)

Ref: Understanding K-means Clustering in Machine Learning by Dr. Michael J. Garbade, Sep 13, 2018

Out[6]: array([0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0,
       0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0,
       0, 0, 0, 0, 0, 0, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1,
       1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1,
       1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1, 1])

Out[7]: array([-2., -1.])

Out[8]: array([[-2., -1.]])

Out[9]: array([0])
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